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Analyse et traitement des données manquantes

Lieu de la formation : CIQSS, 3535 chemin Queen-Mary, bureau 420, Montréal
Dates : 18 et 19 juin 2012

Cette session de formation bénéficie de I'appui financier des universités membres du CIQSS™.

Objectif

Ce cours avancé en statistique sociale a pour but de permettre aux participants d'évaluer
impact des données incompletes sur les conclusions d'une analyse. Les méthodes
classiques de traitement des données manquantes (utilisation des cas complets, imputation
par la moyenne) ne permettent généralement pas de corriger les biais causés par les données
manquantes. Les méthodes récentes présentent I'avantage d'évaluer la sensibilité aux
données manquantes d’un résultat.

Contenu
A la suite de ce cours, les participants seront capables :
1) De maitriser les implications des traitements classiques de données mangquantes.
2) De maitriser la distinction entre les schémas (pattern) et les mécanismes (MAR, MCAR
et MNAR) de données manquantes.
3) De produire des analyses permettant de poser différentes hypothéses sur le mécanisme
des données manquantes.

4) De faire une analyse par mélange de schémas, par modele de sélection ou par
imputation multiple.

Formateur
Stéphane Paquin, Doctorant, Département de sociologie de I'Université de Montréal.

Déroulement

Ce cours utilise un matériel pédagogique développé dans le but de faciliter l'auto
apprentissage. Des fichiers de données, syntaxes et exercices seront mis en ligne avant la
tenue du cours. Le matériel pédagogique de cours (capsules vidéos, syntaxe, fichiers des
données d’exercices) restera disponible aux participants aprés la formation.

Le cours se donnera en francais de 9h00 a 17h00, mais on pourra répondre aux questions
formulées en anglais. Les séances offertes dans les locaux du CIQSS alterneront présentation
théorique et réalisation d’exercices pratiques.

Plan de cours

Jour 1 AM

Implication du traitement classique des données manquantes

Description des données manquantes a I'aide d’un indicateur factice (binaire)
Distinction entre le schéma et le mécanisme des données manquantes
L'analyse de sensibilité

! Université de Montréal, INRS-UCS, Université McGill, Université Concordia, Université Laval, Université du
Québec, Université de Sherbrooke.



Jour 1 PM
e Exemples appliqués
0 Exemple de description des données manquantes
0 Exemple d’hypotheses sur le mécanisme
0 Rappel du fonctionnement de SAS (si nécessaire)
e Séance de laboratoire

Jour 2 AM
e L’analyse par mélange de schémas
e Un modele de sélection
e L'imputation multiple
Jour 2 PM
e Exemples appliqués
0 Exemple d’'une analyse par mélange de schémas
o0 Exemple d’'une analyse par modéle de sélection
o0 Exemple d’une analyse par imputation multiple
e Séance de laboratoire
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Profil des participants

Ce cours s'adresse aux étudiants gradués, aux chercheurs du milieu universitaire
(professeurs, agents de recherche, chercheurs postdoctoraux) et gouvernemental. Ce cours
nécessite une connaissance préalable de la statistique descriptive et inférentielle et des
analyses multivariées (régression linéaire et logistique) ainsi que du logiciel SAS.

On acceptera un maximum de quinze participants et ceux-ci seront sélectionnés en fonction
de la pertinence du cours pour leur programme d’étude ou leurs activités professionnelles.

Inscription

La période d’inscription s’étendra du 19 mars au 15 avril 2012. L’annonce des résultats de la
sélection des participants sera faite au cours de la semaine du 16 avril 2012. Pour toute autre
information et pour vous inscrire, vous étes invités a consulter notre site Internet:
www.cigss.umontreal.ca.

Information
Luc St-Pierre
|.st-pierre@umontreal.ca




